資料探勘的技術中，有一種是以一個樣式(pattern)為基準，去找出與它相似樣式的資料，通常使用者預先先定義要搜尋目標序列(target sequence)和一個允許差異度，之後再找出資料庫中跟目標序列相似度在允許差異度範圍之間的序列。利用找尋相似的樣式可以應用在商業上，例如以股市的交易價格而言，可用各種的財務指標及走勢圖找出相似的樣式，擬定投資策略；以便利商店地點的設置而言，可以找出相似條件的地理區域來設置據點。

在時間或空間資料庫上找尋相似的樣式的操作，[7]分為兩類：

物件相關相似查詢(object-relative similarity query)指的是找出使用者要查詢的物件，在使用者定義的距離內相關的物件。

全部相似查詢(all-pair similarity query)指的是找出全部在使用者定義的距離範圍內的元素。

一般度量相似的方式主要用統計上的歐幾里德距離(Euclidean distance)及相關(correlation)，兩個序列的歐幾里德距離的定義如下：設{ xi }是目標序列，{ yi }是資料庫中的序列，n是xi, yi的長度，則{ xi }和{ yi }的相似性定義成
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兩序列間的相似性定義如下：設{xi}是目標序列，{yi}是資料庫中的序列，n是xi, yi的長度，i=1,…,N+n-1。
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在[1]中利用Parseval定理保留原來時間序列在歐幾里德距離的性質，使用Discrete Fourier Transform (DFT)將時間序列轉換成頻率來抽出時間序列的特徵，因為在實務上眾多的時間序列換成頻率主要有趣的是一開始振幅比較大的頻率，所以只針對這些頻率作索引來找尋時間序列中的相似樣式，這種方式的找尋速度比循序掃描的速度快，[2]中提出一個有效率的索引方式來找出序列中與目標序列相似的子序列，它將每一個資料序列對應到特徵空間上多維矩形的集合，這些多維矩形的集合以傳統空間儲取的方式如R*-tree來索引，並使用sliding window用於序列上粹取它的特性，將序列作相似性的比對，這種方式可以比循序掃描節省序列比對的時間而且不會漏掉任何子序列的比對並可減少空間使用的overhead，[3]將找尋相似樣式的方法應用到多媒體的資料上，它將一個物件使用k feature-extraction 函數到某些k維的空間，再使用spatial access methos(SAMs)，找出相似的樣式，[4]提出更好的方式只要兩時間序列的子序列不重疊且依時間順序排列，就可以作相似性的比對，也就是說這種作法，可以將兩時間序列中其中之一的振幅(amplitude)作適當的比例的放大或縮小並將它的offset作調整來找尋其相似處，此外子序列在比對時不需用時間軸來排列。[5]利用dynamic time warping的方式來找尋在時間序列資料中的相似樣式，使[3]產生的結果更好。[6]提出了一種階層式的演算法HierarchyScan用物件相關相似查詢來找資料庫中很長的序列中的樣式，它使用相關係數來作相似性的度量且消除了每次比對序列時就要產生序列全部的子序列的需要，提升搜尋相似序列的效率。[8]使用了不同以往歐幾里德距離的time warping distances來度量子序列的相似程度，且避免了找尋相似子序列時false dismissals的情況，但它的時間複雜度是資料中序列平均長度的平方，[9]使用特徵粹取(feature extraction)及分類為基礎建立generalized suffix tree (GST)來作來作索引，並以lower-bound distance function來作有效的查詢處理，加上Aligned subsequence matching的技術將序列中的子序列與目標序列的比對時間複雜度降到線性時間。

樣式相似性就像是專家系統的case-based reasoning，可以提供提供許多的商業用途，讓使用者找尋到相似的樣式，作為制定某些決策的參考。從先前的研究來看，許多的研究讓樣式相似性的比對更有效率，但我們可以發現過去比較著重於線性且連續性的資料作探討，未來可將這些技術再作拓展，包括(1)研究平面及3D的樣式相似性比對，因為現在的科技環境，有許多的資料都是由影像、聲音合成，如果能從中探勘出知識，將比過去發現的更豐富；(2)由於平面及3D的資料比較複雜，所以必須再提升在平面及3D的樣式相似性比對的效率；(3)在實際生活上資料有許多都不能量化，因此將物件的屬性為非數值性資料時如何作數值化，以便作相似性的比較。
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